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Anotace: 

Cílem  je  využít  evoluční  symbolickou  regresi  při  návrhu  strojového  učení  a  hlubokého  učení.  Symbolickou 
regresi lze použít k návrhu celé nebo části symbolické struktury klasifikátoru, detektoru nebo regresoru, ale 
také ke clusteringu. Vzhledem k tomu, že množství dat den ode dne narůstá, je nutné hledat závislosti, boky 
vztahů mezi daty z různých důvodů ‐ komerčních, vědeckých apod. a je zapotřebí nových efektivních přístupů. 
Evoluční symbolická regrese potřebuje určit vhodné základní bloky nebo operátory, z nichž se vytvoří složitější, 
analytické a symbolické řešení. V oblasti strojového učení se předpokládá využití již známých funkčních bloků 
pro návrh celé struktury nebo operátorů, z nichž by mohly být vytvořeny nové funkční bloky a začleněny do 
stávajících typů modelů. Dále je třeba navrhnout vhodnou kvalitu navrhovaného řešení a navrhnout vhodnou 
účelovou funkci. Účelem je najít nové efektivní přístupy ve strojovém učení a shlukování zvyšující přesnost, 
efektivitu,  s  rychlejší  konvergencí  k  řešení,  úsporou  času  a  nákladů  potřebných  pro  trénování  rozsáhlých 
modelů strojového a hlubokého učení. 
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